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نمره) ۷۵) اصلͬ سوالات

چیست؟ در ͷکلاسی NMF با آن تفاوت چیست؟ DNMF نمره) ۱۰) پرسش۱
ͬ کند. م استفاده ماتریسͬ فاکتورسازی لایه چندین از که است NMF از عمیق نسخۀ ͷی DNMF (Deep Nonnegative Matrix Factorization) پاسخ
قادر DNMF ͬ کند، م استخراج را سطحͬ اطلاعات فقط و دارد اجتماع عضویت فضای به شبͺه تبدیل برای لایه دو یا ͷی تنها که ͷکلاسی NMF برخلاف

کند. استخراج گراف از را پیچیدەتری سلسلەمراتبی ساختارهای است

نمره ۳ :ͷکلاسی NMF تعریف ●
نمره ۴ آن: چندلایه ساختار و DNMF معرفͬ ●

نمره ۳ :DNMF در سلسلەمراتبی ساختار استخراج بر تأکید ●

اجتماع ها شناسایی زمینۀ در قبلͬ عمیق یادگیری روش های و NMF بر مبتنͬ روش های سایر به نسبت CDNMF مدل اصلͬ مزیت سه نمره) ۱۲) پرسش۲
دهید. توضیح مثال ذکر با چیست؟

پاسخ

.contrastive یادگیری چارچوب از استفاده با گرەها ͬ های ویژگ و شبͺه توپولوژی از هم زمان استفاده (آ)

اشتباه. منفͬ نمونەهای انتخاب از جلوگیری برای (debiased negative sampling) اصلاح شده منفͬ نمونەگیری لایه از بهرەگیری (ب)

GNNها. مانند معمول عمیق یادگیری مدل های به نسبت نتایج تفسیرپذیری افزایش (ج)

کند. لحاظ را مͺان یا علاقەمندی مانند ͬ هایی ویژگ و (توپولوژی) کاربران بین ارتباط هم زمان ͬ تواند م CDNMF اجتماعͬ، شبͺه در مثال:

نمره ۳ اجتماع): سطح (یادگیری اول مزیت ●
نمره ۳ :(representation) دوم مزیت ●

نمره ۳ :(contrastive learning (یا سوم مزیت ●
نمره ۳ مزایا: از ͬͺی برای کاربردی مثال ارائه ●

چیست؟ مقاله این در contrastive learning از منظور نمره) ۱۰) پرسش۳

نمایش گره، هر برای است. رفته بەکار گرەها) ͬ های ویژگ و (توپولوژی گراف از مختلف نمای دو از استفاده با contrastive learning مقاله، این در پاسخ
نظر در negative عنوان به متفاوت برچسب با گرەهایی نمایش و ،positive عنوان به ͬ ها ویژگ نمای در آن نمایش ،anchor عنوان به توپولوژی نمای در آن

شوند. دور هم از منفͬ نمایش های و ͷنزدی هم به مثبت نمایش های که است این هدف ͬ شود. م گرفته

نمره ۳ استفاده: و X و A نمای دو توضیح ●
نمره ۴ :negative و positive ،anchor نقش تعریف ●

نمره ۳ اجتماعات: جداسازی در contrastive loss کلͬ هدف ●

چیست؟ debiased negative sampling layer نقش نمره) ۱۰) پرسش۴

باعث کار این شود. جلوگیری (false negatives) اشتباه منفͬ نمونەهای ورود از تا ͬ شوند م حذف منفͬ نمونەهای مجموعه از هستند مشابه شبهͬ پاسخ
ͬ شود. م اجتماعات بهتر شدن جدا و آموزش در دقت افزایش

نمره ۳ سنتͬ: نمونەگیری در false negative مشͺل تعریف ●
نمره ۳ مشابه: برچسب با گرەهای حذف برای debiased لایه عملͺرد توضیح ●

نمره ۴ اجتماع ها: جداسازی و دقت بهبود در روش این اثر ●

۱



برچسب دارای که گرەهایی است. شده طراحͬ منفͬ نمونەهای انتخاب بهبود برای لایه این

گراف های ویژگͬ، بدون گراف های (مانند گراف ها انواع همه در روش این آیا دهید. شرح را پیشنهادی روش اصلͬ چالش یا محدودیت دو نمره) ۱۰) پرسش۵
بیاورید دلیل دارد؟ مناسبی عملͺرد بزرگ) گراف های یا ͷدینامی

پاسخ

دارد. دقیق تنظیم به نیاز و است γ و β ،α مقادیر مناسب انتخاب به وابسته مدل عملͺرد پارامترها: به حساسیت (آ)

مواجه بالا محاسباتͬ هزینه یا دقت افت با است ممͺن مدل بزرگ، بسیار گراف های یا گره ویژگͬ بدون گراف های در خاص: گراف های در محدودیت (ب)
باشد. جدید طراحͬ نیازمند است ممͺن ساختاری تغییرات با تطبیق نیز ͷدینامی گراف های در شود.

دهید: شرح را مدل عملͺرد در آن اجزای از ͷی هر نقش است. آمده در زیر شͺل به مدل loss نهایی معادله نمره) ۱۳) پرسش۶

L = LDNMF + βLreg + γLcl (۱)

پاسخ

عمیق. فاکتورسازی از استفاده با ͬ ها ویژگ و مجاورت ماتریس بازسازی خطای :LDNMF ●
مجاور. گرەهای نمایش شدن نزدیͷ تر هدف با گراف ساختار منظم سازی :Lreg ●

ͬ دهد. م افزایش گرەها نمایش در فاصله ایجاد با را اجتماعات بین تفاوت که کنتراستͬ تابع :Lcl ●

کلͬ. هزینه تابع در جزء هر تأثیر میزان کنترل برای وزن دهͬ ضرایب :γ و β ●

مندرج (موارد است؟ نشده انجام مقاله در که ͬ کردید م پیشنهاد مدل بهتر اعتبارسنجͬ برای را آزمایشͬ چه بودید، مقاله این داور شما اگر نمره) ۱۰) پرسش۷
هستند) زیر جدول دو مقاله در

دوم جدول :۲ شͺل اول جدول :۱ شͺل

گراف های در مدل عملͺرد بررسͬ همچنین شود. انجام گرەها ویژگͬ یا توپولوژی در نویز برابر در مدل مقاومت بررسͬ برای آزمایش هایی ͬ شود م پیشنهاد پاسخ
دهد. نشان بهتر را مدل تعمیم پذیری توانایی ͬ تواند م گره ویژگͬ بدون گراف هایی یا (dynamic graphs) پویا

نمره) ۲۵) امتیازی سوالات

دارد؟ ͷکلاسی embedding روش های با تفاوتͬ چه و چیست غنͬ ͬ های ویژگ با دوجهتͬ گراف های در خوشەبندی برای TPO روش نمره) ۹) پرسش۱

دوجهتͬ گراف در گرەها خوشەبندی به مستقیماً جداگانه، خوشەبندی سپس و embedding یادگیری جای به که است سەمرحلەای الͽوریتم ͷی TPO پاسخ
embedding روش های برخلاف هستند. خوشه شاخص ماتریس ساخت و ماتریس، فاکتورسازی ،MSA بر مبتنͬ شباهت تخمین شامل مرحله سه این ͬ پردازد. م

ͬ کند. م لحاظ بهینەسازی در را خوشەبندی هدف مستقیماً TPO دارند، خوشەبندی برای دوم فاز به نیاز که

نمره ۳ :(NCI ،NMF ،MSA) TPO مراحل معرفͬ ●
نمره ۳ سنتͬ: embedding روش های با تفاوت ●

نمره ۳ مستقیم: خوشەبندی سادگͬ و دقت در مزیت ●

چیست؟ TPO مدل در Multi-Scale Attribute Affinity (MSA) نقش نمره) ۹) پرسش۲

این ͬ کند. م محاسبه گرەها ͬͽهمسای از چند⁃مرحلەای اطلاعات گرفتن نظر در با بلͺه مستقیم، ͬ های ویژگ اساس بر نەفقط را گرەها بین شباهت MSA پاسخ
ͬ دهد. م ارائه گراف ساختار از عمیق تری اطلاعات ͬ دهند، م انجام ساده برداری مقایسۀ فقط که dot-product یا cosine مانند روش هایی به نسبت رویͺرد

۲



نمره ۳ :multi-hop similarity مفهوم و MSA تعریف ●
نمره ۳ :dot-product یا cosine با مقایسه ●

نمره ۳ شباهت: در گراف ساختار کردن لحاظ مزیت ●

خام دادۀ از استفاده به نسبت بهتر دقت باعث گاهͬ آن از استفاده چرا چیست؟ TPO مدل عملͺرد بهبود در SVD با بˀعد کاهش نقش نمره) ۷) پرسش۳
ͬ شود؟ م

محاسباتͬ هزینۀ کاهش باعث کار این شوند. حفظ اصلͬ مؤلفەهای فقط و شوند حذف بی اهمیت یا پرنویز ͬ های ویژگ ͬ شود م باعث SVD با بˀعد کاهش پاسخ
دارند. متنوع و زیاد بسیار گره ͬ های ویژگ که گراف هایی در بەخصوص ͬ شود، م خوشەبندی دقت افزایش و

نمره ۲ نویز): حذف (مثلا́ است نیاز بˀعد کاهش چرا اینکه توضیح ●

نمره ۳ ͬ ها: ویژگ نمایش بر آن اثر و SVD عملͺرد نحوه ●
نمره ۲ محاسباتͬ: هزینه کاهش و خوشەبندی دقت بهبود در تأثیر ●

۳


